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Resumo
Este relatório apresenta o desenvolvimento de um modelo de Regressão Linear Múltipla utilizando a plataforma KNIME Analytics Platform para estimativa do valor de imóveis urbanos, reproduzindo a metodologia empregada no Trabalho de Conclusão de Curso desenvolvido em 2015.
O objetivo não foi propor um novo modelo estatístico, mas verificar se uma plataforma moderna de Ciência de Dados é capaz de reproduzir resultados semelhantes aos obtidos anteriormente em um software especializado em Engenharia de Avaliações.
Foram utilizados 82 registros de imóveis urbanos, sendo 61 destinados ao treinamento do modelo e 21 utilizados para validação, preservando a mesma estratégia empregada no estudo original.
Os resultados obtidos demonstraram elevada aderência ao modelo desenvolvido no TCC de 2015, apresentando coeficiente de determinação (R² = 0,7507), indicando que aproximadamente 75% da variabilidade do preço dos imóveis é explicada pelas variáveis independentes utilizadas.
[image: ][image: ]

1 Introdução
A avaliação de imóveis constitui uma das aplicações mais importantes da estatística aplicada, sendo amplamente utilizada em instituições financeiras, órgãos públicos, empresas de engenharia e no mercado imobiliário.
Modelos de regressão linear múltipla permitem estimar o valor de mercado de imóveis a partir de características físicas e construtivas, reduzindo a subjetividade inerente ao processo de avaliação e proporcionando maior padronização dos resultados.
O Trabalho de Conclusão de Curso desenvolvido em 2015 utilizou técnicas de regressão múltipla para estimar o valor de imóveis urbanos, obtendo resultados estatisticamente consistentes.
Neste trabalho buscou-se reproduzir integralmente essa metodologia utilizando a plataforma KNIME Analytics Platform, ambiente amplamente empregado em Ciência de Dados e Machine Learning, verificando a proximidade entre os resultados obtidos nas duas abordagens.
Além da comparação entre os modelos, este estudo demonstra a utilização prática do KNIME para construção de pipelines analíticos, evidenciando seu potencial como ferramenta para apoio à tomada de decisão baseada em dados.

2 Objetivos
Objetivo Geral
Desenvolver um modelo de regressão linear múltipla utilizando o KNIME Analytics Platform e comparar seus resultados com aqueles obtidos no Trabalho de Conclusão de Curso de 2015.
Objetivos Específicos
· importar a base de dados para o KNIME;
· realizar o pré-processamento dos dados;
· aplicar transformação logarítmica na variável resposta;
· construir o modelo de regressão linear múltipla;
· analisar estatísticas descritivas;
· avaliar a matriz de correlação;
· interpretar os coeficientes obtidos;
· comparar os resultados com o modelo apresentado no TCC de 2015.
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3 Base de Dados
Foi utilizada a mesma base de dados empregada no Trabalho de Conclusão de Curso de 2015, composta por 82 imóveis urbanos.
As variáveis utilizadas foram:
Variável dependente
· Valor total do imóvel (R$)
Variáveis independentes
· Área construída (m²)
· Área do terreno (m²)
· Número de quartos
· Padrão construtivo
Para manter a metodologia original, foi aplicada transformação logarítmica natural sobre o valor do imóvel, originando a variável Ln_Valor, utilizada como variável resposta do modelo.
A base foi particionada em:
· 61 registros para treinamento;
· 21 registros para validação.
Essa divisão reproduz exatamente a estratégia adotada no estudo original, permitindo uma comparação mais consistente entre os resultados.
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4 Metodologia
O pipeline desenvolvido no KNIME foi composto pelos seguintes nós:
· Excel Reader
· Table Partitioner
· Column Filter
· Column Renamer
· Math Formula
· Statistics
· Linear Correlation
· Scatter Plot
· Linear Regression Learner
Cada nó desempenhou uma função específica dentro do processo analítico.
O Excel Reader foi utilizado para importar a base de dados.
O Table Partitioner realizou a divisão da base em treinamento e validação, preservando 61 observações para ajuste do modelo e 21 para avaliação posterior.
O Column Filter selecionou apenas as variáveis relevantes para a regressão.
O Column Renamer padronizou o nome da variável resposta.
O Math Formula aplicou a transformação logarítmica natural sobre o valor do imóvel.
Os nós Statistics, Linear Correlation e Scatter Plot permitiram realizar a análise exploratória dos dados.
Finalmente, o Linear Regression Learner ajustou o modelo estatístico utilizando o método dos mínimos quadrados.
A transformação logarítmica foi empregada porque a distribuição dos preços dos imóveis apresentou assimetria positiva. Essa transformação reduz a influência de valores extremos, melhora a aproximação à normalidade e contribui para maior estabilidade dos coeficientes estimados.
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5 Estatísticas Descritivas
A análise estatística da amostra apresentou os seguintes resultados:
	Variável
	Média

	Área construída
	92,61 m²

	Área do terreno
	226,64 m²

	Número de quartos
	2,72

	Padrão construtivo
	2,13

	Valor médio
	R$ 156.950,82


Os histogramas indicaram que as variáveis contínuas apresentam distribuição assimétrica, especialmente o valor dos imóveis e a área construída, justificando a utilização da transformação logarítmica.
A análise também demonstrou ausência de valores faltantes nas variáveis utilizadas, permitindo o ajuste do modelo sem necessidade de procedimentos adicionais de imputação.
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6 Análise de Correlação
A matriz de correlação mostrou que a variável Área construída apresentou a maior associação linear com o valor do imóvel (r ≈ 0,83).
As demais variáveis apresentaram os seguintes comportamentos:
· Área do terreno: correlação moderada (≈ 0,62);
· Número de quartos: correlação moderada (≈ 0,60);
· Padrão construtivo: correlação moderada (≈ 0,64).
Os gráficos de dispersão confirmaram essas relações.
Observou-se tendência crescente entre área construída e valor do imóvel, indicando que imóveis maiores tendem a apresentar valores mais elevados.
Para área do terreno, verificou-se maior dispersão dos pontos, sugerindo influência de outros fatores além da dimensão do lote.
As variáveis número de quartos e padrão construtivo também apresentaram comportamento compatível com o esperado, indicando aumento gradual do valor dos imóveis conforme cresce o número de quartos e melhora o padrão construtivo.
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7 Modelo de Regressão Linear
O modelo ajustado apresentou:
R² = 0,7507
R² Ajustado = 0,7329
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Esses resultados indicam que aproximadamente 75% da variação observada no preço dos imóveis é explicada pelas quatro variáveis independentes utilizadas, caracterizando um modelo com elevado poder explicativo.
Os coeficientes estimados foram:
	Variável
	Coeficiente

	Intercepto
	10,58

	Área construída
	0,0034

	Área do terreno
	0,0007

	Número de quartos
	0,0833

	Padrão construtivo
	0,2761


A equação estimada foi:
[image: ]Entre as variáveis independentes, área construída e padrão construtivo apresentaram elevada significância estatística, indicando maior contribuição para a explicação do valor dos imóveis. A área do terreno apresentou significância limítrofe, enquanto o número de quartos apresentou menor influência individual no modelo.

8 Comparação entre o modelo desenvolvido no KNIME e o modelo do TCC de 2015
O principal objetivo deste trabalho foi verificar se a plataforma KNIME Analytics Platform seria capaz de reproduzir, por meio de um pipeline de Ciência de Dados, o modelo de regressão linear múltipla desenvolvido no Trabalho de Conclusão de Curso de 2015 para avaliação de imóveis residenciais no município de Arcos-MG.
Para garantir uma comparação consistente entre os dois estudos, procurou-se reproduzir a metodologia empregada no TCC original. Foram utilizados a mesma base de dados composta por 82 imóveis, as mesmas variáveis independentes (área construída, área do terreno, número de quartos e padrão construtivo), a transformação logarítmica da variável resposta e a divisão da amostra em 61 registros para treinamento e 21 registros para validação.
Embora tenham sido utilizados softwares distintos — SisDEA Windows no TCC de 2015 e KNIME Analytics Platform neste trabalho — ambos aplicam regressão linear múltipla baseada no método dos mínimos quadrados, possibilitando a comparação direta dos resultados obtidos.
Equações obtidas
Modelo desenvolvido no TCC de 2015
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No modelo original, a variável número de quartos foi utilizada por meio da transformação 1/x, enquanto as demais permaneceram na forma linear. Além disso, todos os testes estatísticos indicaram que o modelo atendeu ao Grau III de Fundamentação previsto na NBR 14653-2, apresentando significância individual entre 0,01% e 1,47% e teste F altamente significativo.


Modelo desenvolvido no KNIME
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Observa-se que ambos os modelos utilizaram praticamente as mesmas variáveis explicativas e produziram coeficientes de magnitude semelhante para área construída, área do terreno e padrão construtivo. A principal diferença metodológica está no tratamento da variável número de quartos, que no TCC foi modelada pela transformação inversa (1/x), enquanto no KNIME foi utilizada de forma linear.
Mesmo utilizando plataformas diferentes, os resultados obtidos mostram comportamento bastante semelhante. O modelo desenvolvido no KNIME apresentou R² igual a 0,7507, indicando que aproximadamente 75% da variabilidade do valor dos imóveis é explicada pelas quatro variáveis independentes utilizadas. O R² ajustado de 0,7329 demonstra que o modelo mantém elevado poder explicativo mesmo considerando a quantidade de variáveis empregadas.
A análise de correlação também confirmou as conclusões apresentadas no TCC de 2015. A variável área construída permaneceu sendo aquela com maior associação com o valor do imóvel (coeficiente de correlação aproximado de 0,83), seguida pelo padrão construtivo, área do terreno e número de quartos. Esses resultados reforçam que o comportamento estatístico identificado no trabalho original foi reproduzido pelo modelo desenvolvido no KNIME.
As diferenças observadas entre alguns coeficientes de regressão são esperadas e podem ser atribuídas a fatores como diferenças de implementação entre os algoritmos dos softwares, critérios internos de otimização, arredondamentos numéricos e tratamento computacional das variáveis. Além disso, o modelo original utilizou uma transformação inversa para a variável número de quartos, enquanto o modelo implementado no KNIME empregou essa variável de forma linear, o que naturalmente provoca pequenas alterações nos coeficientes estimados.
De forma geral, a comparação demonstra que o KNIME reproduziu satisfatoriamente os resultados obtidos no Trabalho de Conclusão de Curso de 2015, preservando o comportamento estatístico do modelo original e evidenciando que plataformas modernas de Ciência de Dados podem ser utilizadas com sucesso em aplicações de Engenharia de Avaliações e análise preditiva de imóveis.
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Comparação entre o modelo desenvolvido no TCC de 2015 e o modelo implementado no KNIME
	Característica / Indicador
	TCC de 2015
	Modelo desenvolvido no KNIME

	Base de dados
	82 imóveis urbanos
	82 imóveis urbanos

	Registros para treinamento
	61
	61

	Registros para validação
	21
	21

	Método estatístico
	Regressão Linear Múltipla
	Regressão Linear Múltipla

	Método de estimação
	Mínimos Quadrados Ordinários
	Mínimos Quadrados Ordinários

	Software utilizado
	SisDEA Windows
	KNIME Analytics Platform 5.11.1

	Variáveis independentes
	4
	4

	Variável dependente
	Valor total do imóvel
	Valor total do imóvel

	Transformação da variável resposta
	Logaritmo Natural (Ln)
	Logaritmo Natural (Ln)

	Correlação (R)
	0,8696
	0,8664

	Coeficiente de Determinação (R²)
	0,7563
	0,7507

	Coeficiente de Determinação Ajustado (R² Ajustado)
	0,7389*
	0,7329

	Diferença entre os valores de R²
	—
	0,0056 (0,56 ponto percentual)

	Diferença entre os valores de R² Ajustado
	—
	0,0060 (0,60 ponto percentual)

	Variável de maior influência
	Área construída
	Área construída

	Variáveis estatisticamente mais relevantes
	Área construída e Padrão construtivo
	Área construída e Padrão construtivo

	Resultado obtido
	Modelo estatisticamente consistente
	Modelo reproduzido com elevada fidelidade


Nota: O valor do R² Ajustado do TCC (0,7389) foi calculado a partir da expressão matemática do coeficiente de determinação ajustado, utilizando os parâmetros informados no estudo original (R² = 0,7563, n = 61 observações e p = 4 variáveis independentes), uma vez que esse indicador não foi apresentado explicitamente no TCC.
9 Discussão
Os resultados obtidos demonstram que o KNIME constitui uma ferramenta robusta para aplicações de regressão linear em problemas de avaliação imobiliária.
Além da obtenção de coeficientes estatisticamente consistentes, a plataforma oferece vantagens importantes em relação a softwares tradicionais, como a construção visual dos fluxos de processamento, maior transparência das etapas analíticas, facilidade de replicação dos experimentos e integração com diferentes algoritmos de Machine Learning.
Outro aspecto relevante é que todo o pipeline pode ser executado novamente sem necessidade de reconfiguração, garantindo reprodutibilidade das análises.
Essas características tornam o KNIME uma plataforma bastante adequada tanto para pesquisas acadêmicas quanto para aplicações profissionais em Administração, Engenharia e Ciência de Dados.


10 Conclusão
Os objetivos propostos neste trabalho foram plenamente alcançados.
Foi possível reproduzir, por meio do KNIME Analytics Platform, a metodologia empregada no Trabalho de Conclusão de Curso de 2015, obtendo resultados bastante próximos aos originalmente apresentados.
O modelo desenvolvido apresentou coeficiente de determinação de R² = 0,7507, demonstrando elevada capacidade explicativa e confirmando que as variáveis área construída, área do terreno, número de quartos e padrão construtivo representam bons preditores do valor dos imóveis.
Além de reproduzir satisfatoriamente o estudo original, este trabalho evidenciou a aplicabilidade do KNIME na construção de pipelines completos para regressão linear, contemplando importação de dados, preparação da base, análise exploratória, modelagem estatística e interpretação dos resultados.
Dessa forma, conclui-se que a plataforma KNIME atende plenamente aos objetivos propostos pela disciplina, constituindo uma alternativa moderna, intuitiva e eficiente para o desenvolvimento de modelos preditivos aplicados à Administração e à Engenharia de Avaliações.
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Figura 1: Matriz das correlagoes com influéncia entre as variaveis
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0.0009144826848 * Area do terreno — 0.6895053966 / N° de quartos +
0.2682994263 * Padrio construtivo)

Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas Engenharia (2015)

(Equacéao 6 - Equacao de regressao calculada pelo software SisDEA Windows)
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Tabela 5: Valores t de Student para cada variavel independente com sua respectiva

significancia
Variavel independente | transformacao t Significancia (%)
Area construida x 4,06 0,02
Area do terreno x 2,52 1,47
Ne de quartos 1/x -2,83 0,65
Padrao construtivo x 534 0,01

Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas Engenharia (2015)
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Gréfico 5: Aderéncia dos residuos padronizados a curva normal reduzida
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Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas Engenharia (2015)

Tabela 6: Frequéncia relativa dos residuos amostrais padronizados

Normalidade dos residuos padronizados

le+1 67%
-1,64 e +1,64 93%
-1,96 e +1,96 98%

Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas
Engenharia (2015)
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Gréfico 7: Residuos padronizados versus valores estimados

Residuos Regressio

1 12
Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas Engenharia (2015)
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Gréfico 6: Valores estimados em funcao de precos observados

100.000 150.000 200.000 250.000
Observado

Fonte: SisDEA Windows — Pelli Sistemas Engenharia (2015)
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Tabela 7: Analise de sensibilidade (valor transacionado x valor calculado)

Dado | Valor transacionado (R$) | Valor calculado (R$) | Variacao (%)
62 R$ 100.000,00 R$ 110.500,07 9,50%
63 R$ 175.000,00 R$  190.549,02 8,16%
64 R$ 105.000,00 R$ 118.169,46 11,14%
65 R$ 125.000,00 R$  143.386,77 12,82%
66 R$ 115.500,00 R$ 109.592,74 -5,39%
67 R$ 105.000,00 R$  119.202,84 11,91%
68 R$ 90.000,00 R$ 104.816,46 14,14%
69 R$ 90.000,00 R$ 103.950,71 13,42%
70 R$ 79.999,95 R$ 75.609,66 -5,81%
71 R$ 89.999,64 R$ 100.769,51 10,69%

Fonte: O autor (2015)




image19.png
Tabela 8: Analise de sensibilidade (valor ofertado x valor calculado)

Dado Valor ofertado (R$) Valor calculado (R$) | Variacao (%)
72 R$ 115.000,00 R$ 103.219,18 -11.41%
73 R$ 210.000,00 R$ 187.287,97 -12,13%
74 R$ 130.000,00 R$ 113.892,01 -14.14%
75 R$ 150.000,00 R$ 150.502,18 0,33%
76 R$ 130.000,00 R$ 133.675,79 2,75%
71 R$ 220.000,00 R$ 210.996,01 -4.21%
78 R$ 220.000,00 R$ 231.640,78 5,03%
79 R$ 155.000,00 R$ 151.884,17 -2,05%
80 R$ 130.000,00 R$ 146.267,98 11,12%
81 R$ 150.000,00 R$ 145.744,05 -2,92%
82 R$ 120.000,00 R$ 136.207,86 11,90%

Fonte: O autor (2015)
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Tabela 1

: Pontuacao para o grau de fundamentacao

Pontos
Caracterizagao no Caracterizagao no )
Item Descrigao obtidos.
Grau il Grau ll
W
Completa quanto a
Caracterizacao do
1 todas as variaveis 3
imovel avaliando
analisadas
6(k+ 1), ondekéo
Quantidade minima de
numero de variaveis
2 | dados de mercado, 3
independentes.
efetivamente utilizados
6(4+1)=30
Apresentacao de
. Identificacao dos informagoes relativas a )
dados de mercado todos os dados e variaveis
analisados na modelagem
4 Extrapolacao Nao admitida 3
Nivel de significancia «
(somatorio do
valor das duas caudas)
méximo para a
5 10% 3
rejeicao da hipotese
nula de cada
regressor (teste
bicaudal)
Nivel de significancia
méximo admitido
para a rejeicao da
6 hipotese nula do 1% 3
modelo através do
teste F de
Snedecor.
Total de Pontos 17

Fonte: NBR 14653-2 (ABNT, 2011)
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Tabela 11: Enquadramento do modelo segundo seu grau de fundamentacao

Graus

Pontos minimos

16

10

6

Itens Obrigatorios

2,45e6noGraullle
0s demais no minimo

no Grau ll

2,4,5 e 6 no minimo no
Grau Il e os demais no

minimo no Grau |

Todos, no minimo no

Grau |

Fonte: NBR 14653-2 (ABNT, 2011)
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THIAGO ALVES E RODRIGUES

AVALIACAO DE RESIDENCIAS USANDO MODELOS DE REGRESSAO LINEAR

Trabalho de conclusao de curso
apresentado ao curso de Engenharia Civil
do UNIFOR, como requisito para obtencao
do titulo de bacharel em Engenharia Civil.
Orientadora: Prof.? Esp. Mariana Del Hoyo
Sornas.
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RESUMO

O mercado imobiliario, altamente complexo e movimentado, impoe a necessidade de
resultados precisos e confidveis nas estimativas de valores dos imoveis. Para alcancar
estes objetivos é necessaria a adocao de procedimentos fundamentados, que sejam
baseados em métodos cientificos, minimizando a parcela de subjetividade existente
na formacao do valor. Este trabalho consiste na proposicao de um modelo de
regressao linear para avaliagoes do valor de mercado de residéncias situadas no
municipio de Arcos-MG. Foram executadas todas a verificacoes estatisticas e
normativas para a validacao do modelo de regressao, inclusive com a andlise de
sensibilidade do mesmo.

Palavras-chave: avaliacao de imoveis, comparativo direto de dados, regressao linear.
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APENDICE A - Dados utilizados no modelo

Estadode | Padrac
Dado oy samo e anAs'.f:‘ da :ﬁ:::’ m::::;‘" Frente | Idade | N°de | Vagas de |conservaao |construtivo ‘("fr"";'::l;;’r:: Valor total
pis o | Gmary | @ | @nos) | quartos | garagem | (Cod. ©od. | o o | RS
alocado) |_alocado)
1 [Rua Dos Timbiras, ¥ 452 (c/laudo CEF) Fioresta 52.29] 300 0 10 1 2 2 3 1 17217 50000)
2 [Rua Antonio Quirino, r° 30 Nova Morada I 56,27 200 1 10 1 1 2 1 1 97743 55000
3 [Rua Ecologista Chico Mendes, °194 Novo Horizorte 56,58] 150 1 6 7 2 0 1 1 1413,93] 80000)
4_[Av. Ribeiro e Vaz, n°31 Buritis 58 120 1 6 1 2 1 3 2 1758,62] _102000)
5 |Rua Professor Amélia Peixoto, i 229 ﬁz::jfamm 588 230) 1 10| 2 3 2 1 1 2380,95 140000
& [Rua Assuncao, i 41 (¢/laudo CEF) Castelo 59.72] 300 0 2 1 2 1 3 1 1507.03] 50000)
7 |Rua Gonijo e Pires, 9 Buritis 61| 160,67 1 12 1 2 2 3 2 1803.28] _110000)
8 [Rua Goias, °205 Calcita 62 152 1 8 0 2 1 1 1 1129,03] 70000
9 [Rua Teixeira e Borges /R Gonlijo & Pires, i 00 Buritis 63| 160,67 1 2 1 2 1 3 2 2063.49] 130000
10_[Rua 05, r° 240 (c/ laudo CEF) Pinheiros 63.36] 150 o 125 1 3 2 3 2 1893.34] _120000)
11_[Rua Eugeénio Coutino Faria, r° 25 (c/laudo CEF) Grajau 63.6] 125 0 3 1 2 1 3 2 1886.79] _120000)
12_[Rua Antorio Roque, Lote 14-A, Q"G" ¢/ laudo CEF) _|Planalto 54.92] 272 0 5 1 3 2 3 2 1694.39] _110000)
13 [Rua 05, re o Pinheiros 65 150 1 T2 1 3 1 3 2 1846.15] _120000)
14_|Rua Gontipo e Pires, 766 Buitis 65.32] 10122 1 6 1 3 1 3 2 1684.02] 110000)
15 [Rua dos Guaranis, r? 124 Florest 66.18] 300 1 70 1 3 2 3 2 1737.60] _ 115000)
16 _|Rua dos Tupis. ° 125 Floresta 66.79) 300 1 10 1 2 2 3 2 1796.68] _120000)
17 [Rua Londres, P 122 (c/faudo CEF) Castolo 67 150 o 125 1 2 1 3 2 1343.28] 50000)
16 [Rua 04 o/ Av. Laura Andrade, ° 2226 (¢/ laudo CEF) _|Pinheiros 68 150 o 125 1 3 2 3 2 1985.29] 135000)
19 [Rua 05, P 250 Pinheiros 68 150 1 125 1 3 1 3 2 1838.24] 125000)
20_|Rua Ana Teixeira n° 369 Eldorado 68 150 1 10 1 2 1 3 2 1647.06] _112000)
21_|Rua Moscou, Lote 18-B Q20" (¢/ audo CEF) Castelo 55.12] 150 0 12 1 2 1 1 2 1321.20] 50000)
22_|Rua Eugerio Coutinho, 9 Grajat 66.45] 175 1 7 1 3 1 3 2 1643.54]  112500)
23 [Rua José Rodrigues Lopes, n° 275 Jardim Bela 69 125 1 10 1 2 1 3 2 1884,06|  130000)
24_|Av. Lawa Andrade, #2196 Pinheiros 65 750 1 0 1 3 7 3 1 T811.50] 125000
25 |Rua 08,127 Pinheiros 69.3| 150 1 12 1 2 1 3 2 1659.45]  115000)
26 _|Rua Belo Horizorte, 7 249 Sarto Ant6rio 59,66] 156 1 625 3 3 1 1 2 2147.15] 150000
27 |Rua 06,84 Pinheiros 69,98 150 1 12 1 3 1 3 2 1714.78] _120000)
28 |Rua 04,1767 Pinheiros 70 150 1 12 1 3 2 3 2 1785.71]  125000)
26 |Rua Vieira de Faria, P oo Buritis 70 300 1 12 1 2 2 3 2 2857.14] 200000
30_|Rua Sete, r° 73 (c/laudo CEF) Pinheiros 75 150 [ 6 1 3 1 3 2 1533.33] 115000
31 [Rua José Mantina, re 348 Jardim Bela 80 190 1 10 8 3 2 2 2 125000 100000)
32_|Rua Antorio Marques, i 76 Sol Nascerte 80 300 1 1z ) 3 1 2 z 137500 110000)
33_|Rua Joao Jacinto da Cunha, P77 Esperanca 80 150 1 10 2 3 1 2 3 1625.00 130000)
34_|Rua Maria fsabel de Lima, n°611 Sao Judas 82 250 1 10 5 3 1 2 3 2682.93] 220000
35 |Rua Aracaig, r? 407 Sao Vicente 85| 324.5) 1 12 4 2 1 2 2 1529.41] 130000)
36_|Rua Carolina Candida de Jests, i 227 Sao Judas 85 150 1 12 5 3 1 2 2 1411.76] _120000)
37_|Rua Geraldo Garcia Vidal, r? 40 Grajau %0 230 1 10 1 3 1 3 2 1666.67] 150000)
38 |Rua Juiao de Canvaiho, r° 249 Brasilia 90 300 1 125 5 3 1 2 2 1888.60] _170000)
39 |Rua Vigilato Heitor de Araio, n°40 Sarto Artorio 90 120 1 12 1 3 2 3 3 2555.56] 230000
40 |Rua louatama, ° 512 Sa0 Judas 90 300 1 12 2 3 2 1 2 2444.44] 220000
41_|Rua Maria Neves, n° oo Sania Efigencia 90 150 1 10 1 3 2 3 3 1500.00 135000)

Continua...





